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:Por queé es importante la transformacion de datos?

La transformacion de datos es un paso esencial en cualquier analisis. Permite limpiar, organizar y estructurar
la informacién para facilitar su interpretacion. Los datos en bruto suelen contener errores, valores faltantes o
formatos inconsistentes que pueden afectar los resultados del analisis.

—_—

— T : - I Q . o
—— Permite limpiar, organizar y Facilita la visualizacion
} estructurar la informacion. y exploracion de datos.

Mejora la interpretacion Il 77 Corrige problemas como
y precision del analisis. A valores faltantes o formatos
' inconsistentes.

EEEEEE

"La transformacidn de datos garantiza la compatibilidad con los sistemas de destino y mejora la calidad y la
usabilidad de los datos. Es un aspecto esencial de las practicas de gestién de datos, incluida la disputa de
datos, el analisis de datos y el almacenamiento de datos" (IBM, 2024).
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Introduccion a los Paquetes Esenciales

En R, existen paquetes especializados que facilitan la transformacion de datos. Siendo los mas
utilizados en ciencias sociales: dplyr, tidyr y readr, los cuales forman parte del ecosistema tidyverse.

dplyr Manipulacion eficiente de datos (filtrar,

seleccionar, mutar, resumir).

tidyr: Regrganlzauon de datos (pivotar, separar, < =
unir columnas). \

Importacion de datos desde archivos QVD
externos (CSV, TXT, Excel).

readr:

Para instalar todo el ecosistema tidyverse se utiliza el siguiente
comando, dentro de la ventana de instrucciones (script de Rstudio):

install.pack "tid .

ms a pfac ages("tidyverse") Cuadro de

library(tidyverse) )
ejemplo
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Carga y Exploracion de Datos

En R, podemos importar datos desde diversas fuentes (CSV, Excel, TXT, JSON, HTML/XML). Para

ello, se utilizan funciones especificas como readr (ideal para trabajar con archivos tipo CSV y readxl
(clave para manejar archivos xlIs o xlsx (Excel)).

. . Definir una ruta base es fundamental para garantizar una correcta
1. Definir una Ruta Base: .
organizacion de los datos dentro de un proyecto.

# Definir la ruta base donde estan los archivos
ruta_base <-"C:;/Usuarios/MiUsuario/Documentos/Datos"

2. Construir la Ruta del Archivo: “n@ ez definida la ruta base, 55 utlll.za la funcion file.path() para
construir la ruta completa del archivo a importar.

# Construir la ruta para un archivo CSV
ruta_csv <- file.path(ruta_base, "datos_2024.csv")

# Construir la ruta para un archivo Excel
ruta_excel <- file.path(ruta_base, "reporte_ventas.xlsx") —
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Importar Datos desde CSV, Excel y Otras vwrormunicisocon

Fuentes

3. Cargar el Archivo en R

library(readr) # Cargar la libreria para leer CSV
datos_csv <- read_csv(ruta_csv)

El formato CSV es ampliamente usado para el analisis de datos. Para
cargar el archivo se utiliza la funcion read_csv() del paguete readr.

Para definir el delimitador del archivo se
utiliza read_delim():

Para cargar archivos Excel se utiliza la funcion read_excel() del paquete readxl.

install.packages("readxI")
library(readxl) # Cargar la libreria para leer archivos Excel

datos_excel <- read_excel(ruta_excel, sheet = 1) # Leer la primera hoja

Adicionalmente, si se quiere cargar una hoja especifica dentro del archivo de Excel se utiliza
excel_sheets(), remplazandolo en la seccion del codigo “sheets = 1" por el nombre especifico de la

hoja.
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Inspeccionar datos en R

Inspeccionar los datos es un paso fundamental antes de cualquier analisis, ya que permite
comprender su estructura y detectar posibles problemas. Es posible identificar valores faltantes,
inconsistencias en los tipos de datos y errores en la carga de informacion, lo que facilita la toma de
decisiones sobre las transformaciones necesarias.

Funciones clave para explorar un dataset en R:

Funcion
head (datos)
tail (datos)
str (datos)

summary (datos)

dim (datos)

colnames (datos)

Descripcion |—| I-l
Muestra las primeras filas del dataset.

Muestra las ultimas filas del dataset. ﬂ'-
Muestra la estructura del dataset (tipos de datos y variables). '
Resume estadisticamente las variables (minimo, maximo, media, NA, etc.).

Devuelve el nimero de filas y columnas.
Lista los nombres de las columnas.
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Manejo de tipos de datos en R

Reconocer |os tipos de datos en un dataset es crucial, ya que cada variable posee un formato

especifico que define como puede ser manipulada y analizada. Un tipo de dato incorrecto puede
provocar errores en calculos, graficos y transformaciones, afectando la calidad del analisis.

Principales tipos de datos en R:

Tipo de dato
Numerico

Entero (integer)

Caracter
(character)

Factor

Logico (logical)

Fecha
(Date/POSI X ct)

Descripcion
Valores contitmos o discretos
que permiten operaciones
matematicas.
Nimeros sin decimales,
definidos con una L al final.
Cadenas de texto,
representadas entre comillas.
Variables categoricas con
niveles predefinidos.
Valores booleanos que

representan TEUE o FALSE.

Fepresentacion de fechas v
horas en B

Ejemplo

10,314 -3

3L, -12L

"Eztudio”,
"Economia"
"Bajo", "Medio",
"Alto”

TRUE, FALSE

"2024-03-18"

Codigo

as numeric()

as integer()
az.character()

as factor()

az logical()

as Date()

Para verificar el tipo de datos
en R se utiliza el codigo:
class(“variable”), siendo
“variable” la variable que se
quiere analizar.
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Filtrar y seleccionar datos en R

El filtrado y la seleccion de datos son procesos esenciales para centrar el analisis en la
informacion relevante. Filtrar “filter()” permite extraer filas especificas segun condiciones
definidas, mientras que seleccionar “select()” ayuda a enfocarse solo en las columnas

necesarias.

Extrae solo las filas donde la columna cumple una condicioén.

filter(datos, columna == valor)

select(datos, columnal, columna?2) Conserva solo las columnas especificadas.

filter(datos, columna %in% c(valor1, valor2)) Filtra mualtiples valores.

select(datos, -columna) Excluye una columna especifica.
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Permite crear nuevas columnas sin modificar la estructura del
dataset original, lo que facilita la exploracion y el analisis sin
perder informacion.

Crear nuevas variables
con mutate():

Calculos matematicos Transformaciones Condiciones con if else()
Crear nuevas variables con Aplicar funciones sobre Generar categorias segun
operaciones aritmeticas. columnas existentes. condiciones.

Crea uhna nueva

Uso con case_when()
columna.

mutate(datos, nueva_columna = columnal * 2)

Crear multiples categorias
mutate(datos, nueva_columna = Crear en una variable.

case_when(condicion1 ~ valor1, condicion2 ~ valor2)): | categorias.

Aplica transformacion

mutate(datos, log_columna = log(columna))

logaritmica.
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Ejemplo de uso de mutate en R

# Crear una nueva variable con el precio total (incluye IVA) | Crear una variable a partir de un
datos <- mutate(datos, precio_final = precio * 1.19) calculo matematico.

# Clasificar ingresos como "Bajos", "Medios" o "Altos"
datos <- mutate(datos, categoria = case_when(

ingreso < 1000 ~ "Bajo",

ingreso >= 1000 & ingreso < 5000 ~ "Medio",

ingreso >= 5000 ~ "Alto"

)

Crear categorias en basandose
en tipo de ingresos “Bajos”,
“Medios” y “Altos”.
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Modiﬁcar datos con Funciones como rename() y recode() facilitan la limpieza vy

rename() y rECOde (): organlzacpn de I,a .|nformaC|on, c‘j\s.e.gurando gue los datos sean mas
comprensibles y utiles para el analisis.

Funcion Objetivo Ejemplo
Cambiar el nombre de una ; . ,
renamel) columna Renombrar "ventas totales" a "total ventas".
q Modificar valores dentro de Cambaar "M" v "F" por "Masculino” v
recode() una columna. "Femenino”.

# Renombrar una columna
datos <- rename(datos, total ventas = ventas_totales)

# Modificar una variable creando una version en mayusculas
datos <- mutate(datos, categoria_mayus = toupper(categoria))

# Reemplazar valores en una variable
datos <- mutate(datos, genero = recode(genero, "M" = "Masculino", "F" = "Femenino"))
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Ordenar datos con Permite reordenar filas segun una o mas columnas, en orden

dalra nge(): ascendente o descendente.
Funcion Objetivo Ejemplo
arrange{datos, columna) Ordena de menor a mayor. Ordenar ventas de menor a mavor.
arrange{datoz, Ordenar por ingresos mas altos

COrdena de mayor 2 menor.
dezc{columna)) DIIFETO.

arrange{datos, coll, cold) Ordenz por multiples eniterios. | Primero por rezion, lne=o por fecha

# Ordenar un dataset por la columna "ventas" de menor a mayor
datos <- arrange(datos, ventas)

# Ordenar por "ingresos" de mayor a menor
datos <- arrange(datos, desc(ingresos))

# Ordenar por region y, dentro de cada region, por fecha
datos <- arrange(datos, region, fecha)




UNICISO

WWW.PORTALUNICISO.COM

Manejo de valores faltantes con drop_na() y replace_na():

Funcién __ Objetivo Ejemplo Es fundamental detectar y
ETTroiETe 1 (0 TR e Eemover registros con datos .
drop_na() ﬁltaﬂtesIEﬂ una o mas ncompletos. manejar los valores faltantes de
columnas. :
replace na) Sustituye valores NA porun Eellenar valores faltantes con Manerad adefzuada pa rg evitar
— valor especifico. "Desconocido”. Sesgos y mejorar la calidad de
. Identifica valores faltantes en Ver cuantos valores M2 hay en
is.na() I ‘adad" los resultados.

# Eliminar filas con valores faltantes en cualquier columna
datos <- drop_na(datos)

# Eliminar solo si "ventas" tiene valores faltantes
datos <- drop_na(datos, ventas)

# Reemplazar valores NA en la columna "categoria"” por "Desconocido"
datos <- datos %>% mutate(categoria = replace_na(categoria, "Desconocido"))
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Transformaciones Avanzadas

Agrupar datos con group by() Al combinar group_by() con summarise(), se pueden
yresumir con Summarl§e o Calcular estadisticas clave como promedios, sumas o

conteos, facilitando la interpretacion de la informacion.

group_by():
Agrupa los datos segun una
O mas variables.

# Agrupar por categoria y calcular el promedio de ventas
datos_resumen <- datos %>%

group_by(categoria) %>%

summarise(promedio_ventas = mean(ventas, na.rm = TRUE))

summarise():
Calcula métricas resumen # Contar el numero de registros por region
sobre los grupos creados. datos_resumen <- datos %>%
group_by(region) %>%
summarise(total_registros = n())

Cuenta el numero de
observaciones por grupo.

n():

Nota: %>% representa al operador pipe util para
concatenar multiples dplyr operaciones.
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Unir bases de datos con left_join(), right_join(), full_join()

Funcion Objetivo Ejemplo
MMantiene todas las filas de la
left_join() tabla izquierda v une los datos | Unir una tabla de clientes con otra de Unir bases de datos permite
- cothcidentes de 1a tabla COMpPLas. . . . s ors
derecha consolidar informacion y facilitar
Eﬁuﬁiﬁﬁ Efﬁ% E ;: Obtener todos los productos su analisis al combinar diferentes
right_join() coincidentes de 12 tabla vendidos, incluso sin clientes fuentes en una sola estructura.
: . repistrados.
1zquerda. =
Mantiene todas las filas de

Combinar registros de ventas de

full join() ambas tablas, llenando con NA diferentes afios

cuando no hay comncidencias.

# Unir datos de clientes y compras manteniendo todos los clientes

datos_completos <- left_join(clientes, compras, by = "id_cliente") Siempre para unir bases
se necesita utilizar una

# Unir datos manteniendo todas las compras, incluso si no hay cliente llave  “id” el cual se

asociado incluye en el “by".

datos_completos <- right_join(clientes, compras, by = c("columnal" =
"columna2"))
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Pivotear datos con pivot_longer() y pivot_wider()

Los datos pueden almacenarse en formatos amplios (muchas columnas) o largos
(mas filas con valores categorizados). Dependiendo del analisis, puede ser necesario

Long Format

transformar la estructura de la base de datos para facilitar calculos y visualizaciones. Team | Variable | Value
A Assists 12
pivot_longer(): # Transformar un dataset amplio a o P
. o formato Iar O . B Assists 17
Convierte columnas en filas, ' 8 0/ 0 5 |Rebounds| 28
(til cuando hay muchas e —} €| Pons | 5
. pivot_longer(cols = c(enero, febrero, marzo), C | Assists | 24
variables separadas en . C_|Rebounds| 30
names_to = "mes’, D | Points | o4
COlumnaS' B n n D Assists 28
values_to = "ventas") 5 |nebownds| 31
pivot_wider(): # Transformar un dataset largo a Wide Forrmat
H Team Points Assists |Rebounds
Convierte filas en columnas, gormato ampllod | A | s | 1 | 2
" : " atos_anchos <- datos_largos %>% s | o1 | 17 | 28
util cuando se quiere una | | ; > ' T T T a
tabla mas compacta. pivot_wider(names_from = "mes”, 1w | w |
values _from = "ventas")
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Dependiendo del analisis, puede ser

Combinar columnas con unite()y necesario unir valores en una columna o
separar informacion con SeparatE() dividir una columna en varias para facilitar

la manipulacion y el analisis.

Funcion Objetivo Ejemplo
e Combina dos o mas columnas Unir "nombre” v "apellido” en
en una zola. "nombre completo”.
separate() Divide una columna en Separar "fecha" en "afic”, "mes” ¥
multiples columnas. "dia".

# Unir columnas "nombre" y "apellido"” en una sola
datos <- datos %>%
unite(col = "nombre_completo", nombre, apellido, sep ="")

# Separar una columna de fecha en aino, mes y dia
datos <- datos %>%
separate(col = "fecha", into = ¢("afo", "mes", "dia"), sep ="-")




Tipo de error

Errores de tipos de
datos

Errores en
manipulacion de Data

Frames

Errores en funciones

Errores en la fusion de
datos

Errores en filtirado de
datos
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Errores comunes y Mejores Practicas

Al transformar datos en R, pueden surgir errores que afectan la integridad y
precision del analisis. Identificar y corregir estos problemas es esencial para
obtener resultados confiables.

Descripcion
Conversion mcorrecta de
factores a numeéericos,
interpretacion erronea de
caracteres.

Indices incorrectos.
nombres de columnas mal
referenciados.

Aplicar mean() o sum() a
datos no numericos.

Merge incorrecto por
claves erroneas.
generacion de duplicados.
Uso incorrecto de
condiciones en filter(),
manejo madecuado de NA.

Solucion recomendada

Usar az.character() antes
de as mumeric(), validar

con str{).

Usar colnames() para
vernficar nombres y
zelect]) para evitar errores.
Asegurar que las columnas
Sean NUMeEricas con
15 numericy ).
Verificar claves con
unique() antes de usar
left joun().
Revisar con summary{) ¥
aplicar na _ocmit{} ©

replace naill.

©

\ en cada transformacion.

Organizacion Usar comentarios (#) para
del codigo: describir cada paso.

Nombres bien Evitar abreviaturas confusas
definidos: O caracteres especiales.

Verificacion Usar
constante:

str(), summary() vy
head() para revisar los datos

Uso de pipes Facilita la lectura y evita la creacion
(%>%) de multiples objetos intermedios.
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